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Image enhancement

* Zmény kontrastu a jasu
e Potlaceni Sumu

e Detekce a zvyraznéni hran



Detekce a zvyraznéni hran

* Jednoduché metody zaostreni obrazu

e Detekce hran



Jednoduché metody zaostreni obrazu

* Unsharp masking (neostré maskovani)

 Odecteni Laplace: f-Af
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Jednoduché metody zaostreni obrazu

* Unsharp masking (neostré maskovani)
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Neostré maskovani - Laplace
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Neostré maskovani




Zaostreni obrazu - Laplace




rehnané zaostreni obrazu - Laplace




Detekce hran
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Detekce hran




Detekce hran

* Detektory zalozené na 1. derivaci obrazu
e Detektory zalozené na 2. derivaci obrazu
* Detektory které nepracuji s derivacemi

e Detekce hran ve Fourierove oblasti



Gradient obrazku
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Gradient ukazuje ve sméru nejrychlejsi zmény intenzity
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Sila hrany je dana velikosti gradientu
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Jednoduché detektory zalozené na 1. derivaci
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Kde je hrana?



Hrany a Sum
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Sobel na obrazku se
sumem







Cann
)4

- vymysleno pro skokové hrany
- Jedna hrana jedna odezva
- presna lokalizace hran

Postup:
1. obraz se vyhladi gausem *G
2. spocitaji se derivace (f*G)’ - Sobel
3. hledani maxim
maximum = kandidat na hranu
4. Prahovani — prahy T1, T2
>T2 = hrana
<T2 & >T1 = hrana, jen soused hrany



Cann
)4

- malo, dobre, jednou

- vyhlazeni

- prvni derivace

- detekce hrbetu

- non-maximal suppression
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Detektory zalozené na 2. derivaci

D. Marr, E. Hildreth (1980) --
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Hrany a Sum
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Laplacian of Gaussian

Laplacian of Gaussian
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» V< is the Laplacian operator:
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Zero crossing mnoziny AG*f
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Whitening

original image “‘whitened” image




Diky, pro dnesek

koncime s detektory hran

Nejake otazky ?



